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OHASIS est un outil d'aide a la décision en cas de saturation d'un service lors d'une épidémie. A partir des
données d'entrées et de sorties journaliére dans un service, cet outil va prédire jusqu'a 7 jours, le nombre
minimal et maximal de patients présents et sortis du service.

Afin d'utiliser cet outil, suivez les étapes décrites ci-dessous :

L'onglet Utilisation avancée , est un onglet dans
lequel, vous pouvez jouer avec les paramétres du
modeéle et ainsi observer les prédictions a
différents temps sur votre jeu de données.

Si le modéle prédit un dépassement de la capacité
d'acceuil max du service, vous pouvez aller dans

I'onglet Scénarios feedback , qui est un ongle

Méthodologie

s lequel, nous vous proposons une aide a la

dan roposol
décision quant au nombre de patients a accueilir d d
pour éviter une saturation. J e ct I

LU'outil de prédiction est basé sur des données anonymes sur le flux de patients (entrées,
sorties) COVID-19 en soins intensif, de mars a juin 2020 (tous ages et tous sexes confondus)
a ['hopital Raymond Poincaré (RPC), 92, Garches.

Le modele épidémique sous-jacent est de type SHR (Susceptibles, Hospitalisés, Rétablis),
permettant des prédictions a 7 jours.
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Figure 1 : Diagram du fonctionnement de I'outil OHASIS

Aide a la décision

ATTENTION !

Le nombre de patient prédit est supérieur a la capacité
maximal de lits mobilisables prévus.
Nous vous conseillons d'aller dans l'onglet Scénarios
feedback pour plus de conseils de décisions

Lors d’une potentielle saturation du
service, un message s’affiche, orientant

I"utilisateur vers l'onglet d’aide a la

décision. L'outil propose de simuler 2 types

d’aides grace a son tableau de controle :

- Ouvrir un nombre de nouveaux lits
nécessaires pour éviter la saturation a
J+2.

- Limiter le nombre d'entrée a J+1 et/ou,

augmenter les sorties.

tableau de control : '"Evolution du nombre de lits'

Appliquer les paramétres

Paramétres a modifier pour la partie Aide a la décision 1

Mombre de nouveaux lits mobilisables (dans 2 jours):

2

MNombre de nouveaux lits mobilisables (dans 7 jours):

4

Paramétres 4 modifier pour la partie Aide 3 la décision 2

MNombre de nouvelles entrées a J+1 ;

1

MNombre de nouvelles sorties & J+1 :

Sceénario d'aide a la décision

Le point rouge, est le nombre de patients & J+1, soumis aux effets des paramétres : nombre de nouvelles entrées et sorties. La courbe bleue,

représente la capacité maximale de lits mobilisable.
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Visualisation des données
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Visualisation des données du service
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& Télécharger le graphique ] Superposer des courbes des présences (présences, & Télécharger le graphique

Un onglet visualisation des données, permet d’obtenir des graphiques des
courbes épidémiques du service.

Créer un outil de prédiction et d’aide a la décision, de I'état de saturation d'une unité de soins intensifs en cas

L'épidémie de COVID-19 a souligné l'importance de la gestion des ressources hospitaliere en contexte sanitaire
exceptionnel. Le capacitaire hospitalier des unités de soins intensif est apparu comme un facteur déterminant dans la
gestion hospitaliere globale. Peu de travaux ont analysé une situation épidémique a l'intérieur ou a |'extérieur de I'hopital
afin de prédire l'impact sur le fonctionnement, la gestion de I'hopital et sur la structure elle-méme. De plus, il n'existe pas
d'outil d'aide a la décision médicale concernant le nombre de patients dans un service dans un contexte épidémique.
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Figure 2 : Visualisation graphique des données de présences et sorties des patients de RPC.

Utilisation avancée - prédictions

Cet onglet est composé d’un tableau de controle, sur lequel les parametres
du modele sont modifiables pour permettre un meilleur ajustement aux

données.

Les prédictions a 7 jours sont présentent sous forme de graphiques et de

tableaux

tableau de controle

Appliquer les paramétres

Choisir une période (date de début et/ou de fin) pour ajuster le

modéle aux données

Début de I'optimisation

I | | | | | | |

2020-03-01  2020-03-17  2020-04-03  2020-04-19 20200505 2020-05-23 2020-08-08 2020-05-28020-07-08

Fin de I'optimisation

2020-03-01 2020-04-10 2020-07-08

H I I I I I I

2020-03-01  2020-03-17  2020-04-03  2020-04-19 20200505 2020-05-23 2020-08-08 2020-05-28020-07-08

Variation du RO :

Le RO & J+7, peut varier (+/-) de la valeur indiqué sur le curseur ci-dessous
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l_ . | | | | | | | | |
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Ajouter du poid sur les 10 derniers jours des données, permet

d'avoir un meilleur ajustement du modéle aux données

Poids sur les présences : Poids sur les sorties :

1 10 a0 O 5 a0
R AR AR ERE AL
1 4 7 10 13 16 19 22 25 2830 1 4 7 10 13 16 19 22 25 2830
Nombre de simulation du R{effectif)

1 50] 300
e —— | | | | | |
1 3 81 o1 121 151 181 21 241 27 300

Figure 3 : Onglet Utilisateur avance
période d’optimisation

Conclusion

Figure 4 : Onglet d’aide a la décision. Le tableau de contréle permet de simuler les 2 types
d’aides.
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tableau de prédictions
Le temps moyen de présence dans le service est de 9 jours.
Présences Sorties cumulées
Jours Dates
[I'I"Iil'l; max] MO}"EI‘I nes Ecarts-types [min;max] MO]FEI'IHES Eca I'tS-l'j‘ pes

1 2020-04-10 [26;26] 26 0 [100.7;100.7] 100.7 0
J+1 2020-04-11 [24.1;24.2] 24.2 0.0267 [103.3;103.3] 103.3 0.001
J+2 2020-04-12 [22.3;22.6] 224 0.098% [105.8;105.8] 105.8 0.0073
J+3 2020-04-13 [20.5;21.1] 20.8 0.2062 [108.1;108.2 108.1 0.0233
J+4 2020-04-14 [18.8;19.8] 18.2 0.3388 [110.2;110.3] 110.2 0.0521
J+5 2020-04-15 [17.1;185] 17. 0.4884 [112.1;112.4] 112.2 0.096
J+6 2020-04-16 [15.5;17.4] 16.3 0.6475 [113.8;114.3] 114 0.1565
J+7 2020-04-17 [13.9;16.3] 14.9 0.209% [115.4;116.1] 115.7 0.2341

. Tableau de controle avec les predictions associés a la

Cet outil de prédiction et d’aide a la décision est tres utile et attendu par les
meédecins. Lors d'une telle pandémie, les systemes de soins de santé sont soumis
a une pression extréme, ce qui souleve des problemes de gestion du matériel et
du personnel médical, et tout changement dans la réponse de la direction peut
avoir un fort impact sur |'occupation des lits.
Il est important de mentionner qu'un outil comme OHASIS® peut étre utilisé a
différentes fins. Tout d'abord, il est nécessaire de l'intégrer dans les futurs plans

de gestion, afin de faciliter

la gestion du service en cas d'épidémie.

Deuxiemement, cet outil peut étre utilisé comme outil pédagogique. D'une part, il
est intéressant et important de tirer les lecons des expériences passées et de se
préparer aux événements futurs. D'autre part, il peut étre utilisé comme support

lors d'exercices de simulation.
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